
RAG 시스템 성능 향상을 위한 웹문서 본문 정제 및 추출 시스템

김도현, 원일용, 유상현*, 김현정**

서울호서전문학교, *경민대학교, **건국대학교

kmds86312@kakao.com, clccclcc@shoseo.ac.kr, *simonyoo@kyungmin.ac.kr,
**nygirl@konkuk..ac.kr

A Web Document Text Refinement and
Extraction System for Enhancing RAG Performance

　Kim Do Hyun, Won Il Yong, Yoo Sang Hyun*, Kim Hyun Jung**

Seoul Hoseo College, *Kyungmin Univ., **Konkuk Univ.

요 약

본논문은 RAG 시스템의성능을향상시키기위해웹문서에서불필요한데이터를제거하고핵심본문을정제하여추출하는시스템을제안한다. 제안된

시스템은 사용자 쿼리와 웹페이지의 HTML 태그 구조를 분석하고, 코사인 유사도와 태그 문장화를 활용해 본문과 쿼리 간의 유사성을 측정하여 최적의

본문을 식별한다. 실험 결과, 다양한 웹사이트에서 본문을 높은 정확도로 추출하여 RAG의 최신 데이터 처리 성능을 강화할 수 있음을 확인하였다.

Ⅰ. 서 론

대형언어모델(LLM)은 최신 데이터 처리에 한계가있다. 이는

아직학습되지않은정보에대한응답에여러가지제한사항이있

다는 것을 의미한다. 이 문제를 해결하기 위해 검색증강생성

(RAG) 방법이 사용된다. RAG는 외부 지식을참조하여 LLM의응

답 품질을 향상시킨다. 웹 문서를 외부 지식으로 활용함으로써 최

신 데이터 처리에 대한 한계를 개선한다.[1][2][3]. 그러나 웹 문

서에는광고, 링크 등 RAG 성능에부정적영향을미칠수있는데

이터가다수포함되어있다. 본 연구는 웹 문서에서불필요한데이

터를제거하고 본문만을 효과적으로추출하는 시스템을 제안한다.

HTML 태그 구조를 분석하여 사용자 쿼리와 관련성이 높은 본문

을 식별하고, 이를 기반으로 정제된 텍스트 데이터를 생성한다

[4][5]. 코사인 유사도와 태그 문장화를 활용해 본문과 쿼리 간의

유사성을 측정하여 최적의 본문 추출을 목표로 한다. [6][7][8].

본 연구는 LLM의 최신 데이터 반영 문제를 해결하는 데 기여하

며, 검색증강생성(RAG) 방법의 실용성을 증명한다.

Ⅱ. 시스템 구성

본 시스템은 사용자 쿼리를 기반으로 관련 웹 문서를 효과적으

로수집하고웹문서의본문내용을추출하는과정을수행한다. 먼

저, 사용자 쿼리를 활용하여 검색엔진을 통해 관련 웹사이트의 데

이터를 수집하고, 이 데이터를 구조화하여 분석한다. 이후, 사용자

쿼리와웹문서내태그간의유사도를측정하여가장관련성이높

은 태그를 식별한다. 불필요한 요소를 제거한 후, 핵심 정보를 추

출한다. 최종적으로, 자동 추출된 결과와 사람이 수작업으로 추출

한 결과를 비교하여 시스템의 성능을 검증한다.

Ⅲ. 결론

1. 실험 데이터

본연구에서는시스템의성능을검증하기 위해다양한프롬프트

를 생성하고, 이를 통해 수집된 웹사이트 데이터를 바탕으로 실험

을 진행하였다. 각 프롬프트에 대해 관련 웹사이트의 데이터를 수

집한 후, 제안된 시스템을적용하여본문을추출하였다. 실험 데이

터는 사용자 쿼리와 관련된 다양한 웹사이트를 포함하고 있으며,

이를 통해 시스템의 일반화 성능을 평가할 수 있었다.

(그림 1) 본문 추출 표본 샘플

2. 실험 결과

추출된 본문 텍스트의 정확성을 평가하기 위해 텍스트 간 유사

성을 측정하는 지표를 사용하였다.

자카드 유사도

1 2 3 4 5 6 7 8 9 10

프롬프트1 0.90 0.90 0.91 0.93 0.79 0.98 0.75 0.93 0.00 0.90

프롬프트2 0.94 0.00 0.73 0.89 0.91 0.65 0.04 0.92 0.99 0.89

ː ː

<표 1> 자카드 유사도 결과

평가 결과, 제안된 시스템이 다양한 웹사이트에서 본문을 높은



정확도로 추출할 수 있음을 확인하였다. 자카드 유사도 결과에서

일부 낮은 값들(예: 0.04, 0.00)은 시스템이 추출한 본문과 Query

간의 내용적 차이가크거나, 비교되는 텍스트의길이차이가클때

발생할 수 있다. 특히, 본문의 길이가 짧을 때 노이즈 및 불필요한

정보가포함된경우유사도값이낮아지는경향이있다. 이러한 낮

은 유사도 값은 시스템이특정상황에서 본문 추출의 정확도를개

선해야 할 필요가 있음을 시사한다.

결론적으로, 본 시스템은 대부분의 경우 높은 정확도를 유지하

며, 최신 RAG기반 데이터 처리 성능을 유의미하게 향상시킬 수

있음을 보여준다. 그러나 특정 상황에서 발생하는 낮은 유사도 값

을 개선하기 위한추가적인 알고리즘정교화 및 텍스트 정제 과정

의 개선이 필요하다.

4. 결론 및 향후 과제

본연구에서는대형언어모델(LLM)의 성능을극대화하기위해

웹문서에서 불필요한데이터를제거하고핵심본문을효율적으로

추출하는 시스템을 제안하였다. 본 시스템의 목표는 웹 문서에서

의미 있는 정보를정확하게 추출하는 것이었다. 실험 결과, 제안된

시스템이 다양한 웹사이트에서 높은 정확도로 본문을 추출할 수

있음을 확인했다. 제안된 시스템은사용자쿼리와 웹페이지의 HT

ML 태그 구조를 분석하여 본문을 식별하고, 코사인 유사도와 태

그 문장화를 결합하여 최적의 본문을 추출하는 방식을 적용하였

다. 이접근방식은다양한형식과구조를가진웹사이트에서도일

관되게 높은 본문 추출 정확도를 달성하는 데 기여하였다.

향후 연구에서는 다음과 같은 과제를해결할 필요가있다. 첫째,

검색엔진 최적화 기법을 통해 사용자 쿼리에 가장 적합한 웹사이

트를더 신속하고효율적으로선택할수 있는 방법을 모색해야한

다. 둘째, 더욱 정교한 본문 추출 알고리즘을 개발하여 다양한 웹

문서형식에서도일관된정확도를유지할수있도록해야한다. 셋

째, 실시간 데이터 처리 성능을 개선하여 RAG의 응답 속도와 신

뢰성을 높이는 것이 중요하다.

이러한 향후 과제들을해결함으로써, 본 연구는 LLM의 최신 데

이터 반영 능력을 더욱강화하고, RAG 방법의 실용성을증명하는

데 기여할 것으로 기대된다. 이를 통해 RAG의 응답 정확도와 신

뢰성이 크게 향상될 수 있을 것이다.
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