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요 약 

기존 그룹 추천 방식들은 복잡한 딥러닝 기반 구조에 의존하거나 고차 상호작용을 반영하기 위해 비용이 큰 학습 과정을 

요구하는 한계를 가진다. 이에 훈련이 필요 없는 다중 관점 그래프 필터링을 통해 멤버-그룹 간 복잡한 상호작용을 효과

적으로 모델링하고 빠르고 정확한 추천을 가능하게 하는 새로운 방법인 Group-GF 를 제안한다. 특히, 세 가지 관점을 반

영한 아이템 유사도 그래프를 구성하고, 각 그래프에 대해 서로 다른 다항 그래프 필터를 설계한 후, 이들을 최적으로 결

합하는 방식으로 추천 정확도를 극대화한다. 실세계 데이터셋에서의 실험결과를 통해 Group-GF 의 연산 효율성과 추천 

정확도를 실험적으로 검증한다. 

 

  

ⅠⅠ..  서서  론론  

그룹 추천은 다수 사용자로 구성된 그룹에게 적절한 

아이템을 추천하는 과제로, 그룹 구성원 간 선호의 다

양성을 효과적으로 통합하는 것이 핵심 과제이다. 기존 

연구들은 자기지도 학습 [1] 또는 하이퍼그래프 모델

링 [2]을 통해 이 문제를 해결하고자 했으나, 학습 비

용이 크고 실시간 처리에 어려움이 있다. 이에 따라 본 

논문은 학습 과정이 필요없는 그래프 필터링 기반의 그

룹 추천 기법인 Group-GF 를 제안한다. 특히, Group-

GF 는 다항 그래프 필터링 기반 추천 기법 [3]을 그룹 

추천 환경에 최적 설계하여 고효율 연산과 높은 정확도 

달성을 목표한다. 

 

ⅡⅡ..  본본  론론  

Group-GF 는 1) 다중 아이템 유사도 그래프 구성,  

2) 다항 그래프 필터 최적 설계 및 결합으로 구성된다. 

 
그그림림11..  GGrroouupp--GGFF의의  OOvveerrvviieeww 

 

먼저, 다중 아이템 유사도 그래프 구성에서는 사용자

-아이템, 그룹-아이템 상호작용 외에도 멤버-그룹 관

계를 반영한 확장된 상호작용 행렬을 기반으로, 세 개

의 아이템 유사도 그래프를 구축한다 

 

𝑃̃𝑃∗ = 𝑅̃𝑅∗
𝑇𝑇𝑅̃𝑅∗ → 𝑃̅𝑃∗ = (𝑃̃𝑃∗[:|𝐼𝐼|:|𝐼𝐼|])

∘𝑠𝑠 (∗ ∈ 𝑢𝑢, 𝑔𝑔, 𝑢𝑢𝑢𝑢𝑢𝑢)    (1)

다음으로, 다항 그래프 필터 최적 설계 및 결합 단계

에서는 각 그래프에 대해 서로 다른 다항 필터를 적용

하여, 그래프 고유의 스펙트럼 특성을 반영하고, 최종

적으로 이를 선형 결합하여 최종 추천 점수를 계산한다.

이를 바탕으로 예측 결과는 다음과 같이 표현된다. 

 

𝐬𝐬𝑔𝑔 = 𝐫𝐫𝑔𝑔((1 − 𝛼𝛼 − 𝛽𝛽) ∙ 𝑓𝑓1(𝑃̅𝑃𝑢𝑢) + 𝛼𝛼 ∙ 𝑓𝑓2(𝑃̅𝑃𝑔𝑔) + 𝛽𝛽 ∙ 𝑓𝑓3(𝑃̅𝑃𝑢𝑢𝑢𝑢𝑢𝑢)) (2) 

여기서, 𝐫𝐫𝑔𝑔는 그룹𝑔𝑔의 아이템 상호작용 벡터이며, 𝑓𝑓(. ) 
는 다항 그래프 필터이다. 

 

ⅢⅢ..  결결  론론    

MMeetthhoodd  
CCAAMMRRaa22001111  MMaaffeennggwwoo  

RRuunnttiimmee  NNDDCCGG@@1100  RRuunnttiimmee  NNDDCCGG@@1100  

GGrroouuppIIMM  [[11]]  1m34s 0.4914 57.13s 0.6330 

CCoonnssRReecc  [[22]]  12m19s 0.4945 14m57s 0.7794 

GGrroouupp--GGFF  66..7711ss  00..55003300  11..5555ss  00..88445511  

표표  11..  벤벤치치마마크크  그그룹룹  추추천천  방방법법론론과과의의  성성능능  비비교교 
  

Group-GF는 CAMRa2011 및 Mafengwo데이터셋에

서 기존의 그룹 추천 기법들 대비 최고 수준의 정확도 

(NDCG@10 기준 최대 8.4% 향상) 및 최대 36배 이상 

빠른 실행 시간을 달성하였다. 
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