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요 약  

 
본 논문에선 KOSPI200 주가지수의 고빈도 거래데이터를 활용하여 Vision Transformer(VIT)와 

추세 다항식 및 볼린저 밴드를 활용해 현재의 시장과 유사한 과거 주가 데이터를 효과적으로 

식별하는 트레이딩 시스템을 제안한다. 가격 추세와 시장의 변동성을 정교하게 고려한 거래 

전략은 시스템의 생성 신호에 대한 해석 가능성 아래에서 기존의 전략보다 우수한 거래성과를 

보였으며 MDD 리스크 관리에서도 안정적인 모습을 확인할 수 있었다.  

 

Ⅰ. 서 론  

알고리즘 트레이딩 시스템의 개발 초기엔 ARIMA와 

같이 수학적 통계모델을 활용하여 주가 시계열의 추세를 

효과적으로 포착할 수 있었다.[1] 그러나 높은 시간 

의존성으로 인해 시간이 지남에 따라 예측 능력이 

낮아지는 문제가 존재해서 실제 시장에서 활용되기 

어려운 한계가 있었다. 따라서 최근에는 머신러닝 및 

딥러닝과 같이 고도화된 데이터 마이닝 기법을 시스템에 

적용하고 있으나 알고리즘이 점점 복잡하고 다층적인 

구조가 되면서 시스템 내부의 작동 메커니즘과 

의사결정의 원인에 대한 의미론적 해석 가능성이 

낮아지고 있다.[2][3] 이로 인한   복잡성은 시스템의 

예측 능력과는 대조적으로 매매 의사결정 과정을 

이해하기 어렵게 만들어 시스템에 대한 신뢰도를 

저하시킬 수 있다. 따라서, 트레이딩 시스템을 주식 

시장에서 실제로 응용하기 위해선 생성 신호에 대한 

해석 가능성의 균형을 맞추는 것이 필수적이다.   

본 논문은 직관적인 해석을 보장하고 효과적인 매매 

신호 생성을 위해 추세 다항식을 활용한 캔들스틱 차트 

이미지 유사도 기반의 트레이딩 시스템을 제안한다.  

Ⅱ. 본론  

2.1 KOSPI 200 주가지수 선물거래 데이터 

본 논문의 제안 트레이딩 시스템을 위한 데이터는 

2022 년 2 월부터 2024 년 4 월까지 약 2 년 3 개월에 

걸쳐 수집된 KOSPI200 주가지수 데이터를 활용하였다. 

해당 데이터는 1 분 단위의 짧은 간격으로 수집된 고빈도 

거래 데이터이며 상대적으로 긴 시간 간격을 가진 일간 

데이터에 비해 더욱 세밀한 시장 움직임을 포착할 수 

있다. 본 논문에선 2024 년 11 월을 기준으로 Train 과 

Test 기간을 설정해 6 개월의 기간에 걸쳐 제안된 

트레이딩 시스템의 매매 성과를 확인하였다. 

2.2 캔들스틱 차트 및 볼린저 밴드 

캔들스틱 차트는 금융 상품의 가격 변동이 직관적으로 

보여지는 시각화 도구이다. 설정된 기간에서 시가와 

종가의 가격 변동을 몸통이라 부르며 몸통을 벗어나는 

저가와 종가의 변동 범위는 그림자로 부른다. 시가 개시 

이후 종가 마감 당시의 가격이 시가보다 상단에 위치할 

경우 빨간색, 하단에 위치할 경우 파란색으로 표현된다. 

그림.1은 캔들스틱 차트의 예시를 보여준다. 

 

 

그림.1 캔들스틱 차트 예시 

볼린저 밴드는 통계적 개념의 기술적 지표 중 하나로 

주가의 단순 이동 평균선과 표준편차를 활용해 주가 

변동성이 커지면 표준편차의 값이 증가해 상단과 하단의 

밴드가 넓어지고, 변동성이 낮아진다면 반대로 밴드가 

좁아진다. 그림.2는 볼린저 밴드 차트를 보여준다 

본 논문에서는 차트에 90분의 캔들을 포함했으며 이후 

15분에 해당하는 차트를 미래 추세확인을 위해 함께 

매핑하여 활용하였다. 모든 차트는 하루 단위로 개장 후 

90분부터 15분의 간격으로 생성하였으며 일일 평균 

21장의 차트 이미지가 생성됐다. 



 그림.2 볼린저 밴드 차트 예시 

 

2.3 추세 다항식 및 Feature Extractor 매매 신호 

본 논문에선 90분의 구간과 이후 15분의 구간에 대한 

추세 다항식을 생성하여 라벨링을 수행하였다. 각 구간의 

추세는 주가 변동이 정규 분포의 특성을 가지는 로그 

수익률에 의해 결정된다는 가정 하에, 평균과 표준편차를 

활용해 횡보를 정의했으며 평균에서 0.43의 표준편차에 

해당되는 범위로 설정했다. 이후 구간 별 종가 가격으로 

현재 구간의 추세를 추정할 수 있는 1차 다항식을 

생성해 횡보 범위에서 다항식이 벗어나지 않으면 횡보, 

상단을 벗어나면 상승, 하단을 벗어나면 하락이 된다. 

이미지 생성과 추세 라벨링이 완료된 후에는 VIT모델 

구조를 사용해 차트 이미지의 피처를 추출하여 과거 

이미지들의 피처와 코사인 유사도 연산 과정을 통해 

후보 모집단을 생성하였다. 이후 현재 테스트 구간에 

대해서도 동일한 추세 정의 과정을 거쳐 동일한 추세를 

보이는 이미지만을 후보 모집단에서 선별했다. 또한, 

현재 구간의 볼린저 밴드 영역과 유사한 영역을 보이는 

이미지를 정제해 시장 상황이 유사한 차트를 선정하였다. 

이러한 단계를 거쳐 구성된 집단에 Hard Voting을 

수행해 미래 추세를 종합하여 현재의 추세에 대한 최종 

예측을 수행한다. 그림.3은 본 논문에서 제안한 트레이딩 

시스템의 프레임워크를 보여준다. 

 
그림.3 제안 트레이딩 시스템 프레임워크 

 

2.4 Long & Short Position 진입 및 백테스팅 

본 논문은 KOSPI200 주가지수를 활용한 선물거래를 

대상으로 트레이딩 전략을 시뮬레이션 하였다. 예측 

결과에 따라 Long 또는 Short 포지션을 진입하며, 예측 

결과가 현재의 추세와 방향과 일치하면 포지션을 

진입하고, 다르다면 No action을 취한다. 포지션 진입 

후엔 반대 신호가 예측될 때 포지션을 청산하며, 데이 

트레이딩 방식을 적용해 장 마감시에는 무조건 포지션을 

청산하도록 한다.  

본 논문의 트레이딩 성과를 측정하기 위한 백테스팅 

지표는 수익 평균, 손실 평균, payoff ratio, profit factor, 

MDD를 사용하였다. payoff ratio는 손실 평균 대비 수익 

평균을 profit factor는 총 손실 금액 대비 총 수익 

금액의 비율을 나타내며. 두 값은 모두 1보다 클 때 

수익이 발생함을 의미한다. MDD는 잔고 평가의 고점 

대비 최대 낙폭을 의미하는 것으로 투자자가 견뎌야 할 

최대 손실 비율을 의미한다. 표1은 각 전략 별 지표를 

요약하며, 그림 4는 각 전략 별 누적 수익을 시각화한 

것이다.  

 

표1. 제안 트레이딩 시스템 거래 성과 

전략 수익평균 손실평균 
Payoff 

ratio 

Profit 

factor 
MDD 

1_FE 0.735 -0.719 1.022 1.047 -4.001 

2_Trend 0.75 -0.583 1.286 1.463 -2.284 

3_Bollinger 0.773 -0.595 1.299 1.224 -2.493 

BH_L 2.61 -2.37 0.954 0.887 -13.351 

BH_S 2.37 -2.261 1.048 1.14 -7.307 

그림.4 전략 별 누적 수익 변동 그래프 

Ⅲ. 결론  

본 논문에선 1분 단위로 수집된 고빈도 거래 데이터를 

활용해 가격 움직임 및 추세와 시장 변동성이 유사했던 

과거 이력을 추출하여 미래의 추세 변동을 예측하였다. 

제안 시스템은 알고리즘을 연속적으로 배치해 정교하게 

과거 이력을 추출하였으며 payoff ratio와 profit factor를 

확인한 결과 비교 전략에 비해 우수한 수익성과를 

보여주었으며 안정적 MDD 리스크 관리를 확인할 수 

있었다.  
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