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요 약

본 논문은 하드웨어 및 소프트웨어 구성 환경이 서로 다른 이기종 분산처리 환경에서 가용 기기 자원 정보를 토대로 기계학
습모델을 선택하고제공하는 방법에관한 것이다. 기기 자원정보는 신경망 처리를 위한 범용 GPU의 장착 유무, CPU 아키
텍처 및 모델, 메모리 용량, 네트워크 대역폭 정보를 사용한다. 본 논문에서는 제안 서비스의 가능성을 확인하기 위해 제어
노드, 신경망 모델 관리 리포지토리, 추론을 위한 에지 노드들을 구성했고, 에지 노드에서 추론 속도 개선 효과를 측정했다.

Ⅰ. 서 론

이미지추론을 위한기계학습모델은특정 유형의패턴을인식하거나, 이미

지에포함된객체를유한개의클래스로분류한다 [1]. 딥러닝기술의등장이

후이미지추론을위한신경망모델은꾸준히개선되고있으며, 이미지인식

과같은일부영역에서는추론성능이인간의능력을넘어선다 [2]. 그러나여

러혼합기기, 특히 연산능력이 제한되거나네트워크상황이가변적인 모바

일및에지환경에서의효과적인추론모델의선택문제는여전히도전적이다.

본논문에서는이런문제를해결하기위해에지기기의연산성능및정보를

이용하여기기에적합한추론모델을제공하여처리하는방법이추론속도의

개선 효과가 있었음을 제시한다.

Ⅱ. 본론

1. 전체 시스템 구성 및 성능 요약

에지노드의상태를고려한추론모델제공을위한시스템환경은그림 1과

같다. 제어노드, AI 모델 리포지토리, 데이터소스, 에지노드를 포함한다.

그림 2 좌측은 참조 시험환경(baseline), 우측은 제안 시험환경(advanced)

을 보여준다. 모델선택에서차이를갖는다. 모델선택시제안방법은기기

의 연산자원상태를확인하여 모델을결정한다. 그림 1의 AI 모델 리포지

토리에는 Resnet [3], Mobilenet [4], Efficientnet [5] 구조로사전에학습한

이미지추론모델을탑재한다. 데이터소스에는예측모델및분석기술을공

유하고 경쟁하는 플랫폼인 kaggle에서 “imagenetmini-1000” 데이터셋의

validation 셋을 저장하고, 분석을 위해 색상정보 전처리를수행한 후에지

노드에제공한다. 해당데이터셋은 1,000개의분류객체를포함하며, 클래스

당약 3장씩의이미지를포함하여총 3,923장으로구성된다. 해당구성에서

제안방법이 약 26%의 속도 개선을 보였다.

그림 1. 시스템 환경

그림 2. 성능 비교를 위한 시험환경

Ⅲ. 결론

본논문에서는이기종분산처리환경에서추론모델을제공함에있어서기

기의 자원 상태정보를 활용하는 방법에 대해서 소개했다. 시험결과 종래의

단순모델제공방법에비해서추론성능의큰열화없이고속의처리가가능

함을 확인했다.
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